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A gépi tanulás elterjedése
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Növekvő igények az interpretálhatóságra

❖ Balogh Nóra, XAI, avagy a magyarázható mesterséges intelligencia, dmlab.hu/blog
4

https://dmlab.hu/blog/xai-avagy-a-magyarazhato-mesterseges-intelligencia/


Interpretálhatóság fogalma

Photo by Armin Lotfi on Unsplash

Explainability

Interpretability

XAI

IML

❖ Doshi-Velez et. al, „Towards A Rigorous Science of Interpretable 
Machine Learning”, arXiv, 2017.

❖ C. Molnar, Interpretable Machine Learning, e-book, 2019. 
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Igények 
az

XAI-ra

❖ Z. C. Lipton, „The Mythos of Model Interpretability,” in CML Workshop on Human Interpretability in Machine Learning (WHI 2016), New York, NY, 2016. 
❖ A. B. Arrieta et. al, „Explainable Artificial Intelligence (XAI): Concepts, taxonomies, opportunities and challenges toward responsible AI,” 

Information Fusion,1.58, pp. 82-115, 2020.
❖ Doshi-Velez et. al, „Towards A Rigorous Science of Interpretable Machine Learning”, arXiv, 2017.
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Milyen a jó magyarázat?

• Mennyi időbe telik 
megérteni?

• Kinek szól?

• Szükség van rá?

Photo by Ben White on Unsplash

❖ Gáspár Csaba, Balogh Nóra, Rabatin Gábor. Interpretálható felügyelt gépi tanulási modellek 
fejezet a Digitális Transzformáció Technológiai kérdései c. könyvben, Gondolat kiadó, 2021. 7
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https://www.kaggle.com/competitions/
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Interpretálható modellek

❖ Balogh Nóra, XAI, avagy a magyarázható mesterséges intelligencia, dmlab.hu/blog
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Interpretálható modellek
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Partial Depedence Plot (PDP)
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Partial Depedence Plot (PDP)

❖ https://www.kaggle.com/competitions/me-ingatlan-com/data
❖ PDPBOX python library, SauceCat, 2018.
❖ sklearn python library
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SHAP

❖ https://www.kaggle.com/competitions/me-ingatlan-com/data
❖ SHAP python library, Scott Lundberg, 2018.

17



Interpretálhatósági módszerek
Felügyelt tanulás esetén

Interpretálhatóság

Interpretálható modellek

Modellfüggetlen 
módszerek

Globális

módszerek

Fontossági mutatók

PDP, ICE

Globális helyettesítő 
modellek

Lokális

módszerek

SHAP

LIME

Lokális helyettesítő 
modellek

18



Lehetőségek 
és kihívások

Új 
metrikák

Új modellek

Egységes 
definíció

Benchmarkok

Szabályozások

(EU)
Céges irányelvek
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Köszönöm a 
figyelmet!

in/noratenk

noratenk.medium.com
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